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Oz: Giderek olgunlasan ve hayatimizin her alanina girmeye baslayan yapay zeka uygulamalari,
gorsel iletisim tasarim alaninda da farkli érnekler olusturmaya baslamistir. Bu arastirmanin
amaci yapay zeka algoritmalarinin gérsel tasarimin uygulama asamasinda nasil katki sagla-
yabileceginin incelenmesidir. Bu ¢alisma dahilinde yapay zekanin farkli tanimlari ele alinmis,
s6z konusu tanimlar icerisinde genel kabul géren yargilar (zerinden yapay zeka yaklasimlari
aciklanmistir. Gorsel iletisim tasarimi konusunda yapay zekanin tasarimciya fonksiyonel veya
estetik konularda éneriler sunmaktan, otonom bir tasarim olusturmaya kadar sunabilecegi
farkli kabiliyetler érnekler ile incelenmis, bu kabiliyetlerin duragan goérseller ve kullanici ara-
yuzlerinin gelistirilmesi sirasinda nasil katki saglayabilecegi ortaya konulmustur. Bu arastirma
nitel ve betimsel bir arastirmadir. Mevcut teknoloji ile yapay zeka temelli programlarla insan
faktori olmadan 6zglin ve yaratici eserler ortaya konulamayacagi gibi, tasarimin uygulan-
masi stirecine destekleyici bir ara¢ olarak kullanildigi takdirde tasarimcinin farkli tasarimlar
olusturulmasina destek olabilecegi, tasarim sirecine ayrilan eforu azaltabilecegi ve zaman

kazandiracagi belirlenmistir.
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Abstract: Artificial intelligence applications, which are becoming more mature and have started en-
tering into every aspect of our lives, have started to provide different examples in the field of visual
communication design. The aim of this research is to examine how Al algorithms can contribute to the
implementation phase of the visual design process. Within this study, different definitions of artificial
intelligence were discussed and Al approaches were explained through generally accepted judgments
within these definitions. The different capabilities that artificial intelligence can offer the designer in
terms of visual communication design, from providing suggestions on functional or aesthetic matters,
to creating an autonomous design, were examined with examples and it was discussed how these
capabilities could contribute during the development of still visuals and user interfaces. This research
considers the subject matter from qualitative and descriptive aspects. Within the status of current tech-
nology, it is determined that with artificial intelligence-based programs, authentic and creative works
may not be produced without the human factor, and if used as a supporting tool in the process of
implementing the design, it can be the designer who supports creation of different designs, reduces the

effort allocated to the design process and saves time.

Keywords: Artificial Intelligence, Visual Communication Design, Machine Learning, Design, GAN.
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Giris

Bilgisayarlarin yayginlagsmasi ve tasarim uygulamalarmin kabiliyet kazanmasi ile bircok alan
gibi gorsel iletisim tasarimi icin de bilgisayar uygulamalari vazgecilmez bir ara¢ haline
gelmistir. Bilgisayarlarin tasarim igcin ana mecra haline dénismesinin yaninda, gectigimiz
20 yil icinde tasarim drinlerinin izleyiciler ile bulustugu mecralar agisindan da énemli bir
degisim yasanmistir. internetin yayginlagsmasi dncesinde sadece basili mecralar i¢in hazir-
lanan kurumsal kimlik, afis ve ilan i¢eriklerinin dijital ortamlarda yayinlanir hale gelmesinin
yaninda, internet sayfalari, internet sayfalarindaki reklamlar, sosyal medya icerikleri ve uy-
gulama ara yUzleri gibi yeni tasarim Urtinleri de yine dijital mecralardaki intiyaclar arasinda
yerini almistir. Ustelik bu yeni tasarim Griinleri, 6ncekilerinin aksine dogalari geregi etkile-
simli bir yapida olduklari icin duragan gorsellerden ibaret degil, davranissal ¢zellikleri ile
ele alinacak eserlere dontsmustar.

Tasarim s6z konusu oldugunda yaraticilik ve 6zglnlik kavramlari devreye girmektedir.
Yaratic stireci anlamak ve aciklamak icin cok sayida tanimlama yapilmistir. Saris’e gore
psikoloji bu sireci anlamak icin yararli bir alandir, psikoloji ve tasarim literattiri aklin nasil
calistigl konusunda ortak c¢ikarimlara sahiptir. Zihnin fikirleri ifade etmesinde ve disin-
me, bilme, yapma konusunda belirli yollar agisindan bazi ortakliklara sahiptirler. Yine Sa-
ris'in aktarimiyla Bonnardel'e gére psikoloji yaratici tasarim sirecini tanimlarken problemi
tanimlama ve problemi ¢6zme alaninda dongisel diyalektikler icerir (Saris, 2019, s. 3).
Gorsel iletisim tasarimin da ¢ogu noktada problemlere ¢6zim arayisi olmaktadir. Tasarim
alaninda yaraticilik cogu zaman ihtiyactan dogmaktadir. Bu durum pratik bir hale dénus-
mektedir. Etkili, hizli, yaygin, ulasilabilir ve ekonomik olmasi aranilan diger tzelliklerdir.

Son zamanlarin belki de en popller kavramlarindan birisi haline gelen yapay zeka, gorsel
iletisim tasarimi alaninda da adindan bahsettirmektedir. Bu alanda yaraticilik ve 6zgunlik
konusunda tartismalari da beraberinde getiren yapay zeka ile ilgili bu arastirmada genel
bir cerceve cizilerek gorsel iletisim tasarimi alaniyla iliskisi incelenmistir. Ginimuzde ta-
sarim 6gelerinin insanlar tarafindan olusturulmasi yaraticilik ve 6zginlik icin 6nemli bir
kriter olarak gorilmektedir. Ambrose ve Harris'e gore “her yaratici etkinlik esine ihtiyac¢ du-
yar ve bunun istisnasi yoktur. Esinlenme heyecan verici tasarim fikirleri gelistirmenin anah-
taridir ve tasarimci profesyoneller sayisiz kaynaktan esinlenirler” (2013, s. 60). Bu tanim
g6z énlne alindiginda, makinenin ge¢mis tasarimlardan ¢grenerek yeni bir tasarim ortaya
koymasinin yaraticilik olarak tanimlanip tanimlanamayacagi bir tartisma konusu olmakta-
dir. Nitel ve betimsel olan bu ¢alisma kapsaminda tasarim stirecinde tasarimin gelistirildigi
ve uygulandigi asamada yapay zekanin potansiyel kullanimlari Gzerine calisilmistir. Bunun
yaninda tasarim sdrecinde fikir gelistirme, kullanici deneyimlerinin analizi, geri bildirim-
lerden 6grenme ve 6grenilenleri tasarim fikrine aktarma gibi asamalarda yapay zekaya
dayali uygulamalar mimkin olmakla beraber, s6z konusu alanlar bu arastirmanin kapsami
disinda birakilmistir. Yapilan bu calismada arastirma ve yayin etigine uygun davranilmistir.
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1. Yapay Zeka ve Tirleri

Yapay zeka kavraminin herkes tarafindan kabul gérmus ortak bir tanimlamasi bulunma-
maktadir. Yaziim ve bilissel ¢calismalar konusunda dnemli eserler ortaya koymus Hauge-
land, Winston, Bellman, Kurzweil, Schalkoff gibi bircok uzmanin yapay zeka tanimlarini
inceleyen Russell ve Norvig, yapay zekayl dort ana baslikta tanimlamistir. Bunlar insan
gibi dustnen sistemler, insan gibi hareket eden sistemler, rasyonel distinen sistemler ve
rasyonel hareket eden sistemlerdir (Russell ve Norvig, 1995, s. 5). Bir¢cok tanimlama te-
melde yapay zekay! insan distnce veya davranis sekillerini taklit etme kapasitesine sahip
sistem veya algoritmalar olarak ifade eder; ancak bu konuda hem felsefi, hem de teknik
acidan farkli yorumlamalarin bulundugu bir alandir. Yapay zekayi tanimlarken ortaya ¢ikan
zorlugun sebebi, “zeka” kelimesinin genis kullanim alanindan kaynaklanmaktadir. Hangi
hesaplama ve islemleri yapabilmenin “zeka” olarak tanimlanacagi konusunda genel gecer
bir tanimlama olmadigr igin, zeka ile iliskili kavramlari biyolojik zeka baglaminda degerlen-
dirmek yaygin bir tutumdur; ancak yapay zeka ile gelistirilen ¢ézimler, insan veya hayvan
zekasini incelemek ve taklit etmeye degil, belirli is problemlerini inceleyerek, bu prob-
lemleri cézmeye yonelik yontemler gelistirmeyi hedefler ve bu ¢ézimler insan disince
seklinde hi¢ gérdlmemis veya insanin bilissel kapasitesi ile mimkin olmayacak yontemler
icerebilir (McCarthy, 2007, s. 3).

Edebi eserlerde ve filmlerde uzun yillardir farkli sekillerde tanimlanan yapay zeka konsepti,
bilim kurgu 6geleri olarak insanlarin kafasinda belirli kaliplar ve beklentiler olustursa da,
yapay zekanin glinimuzde ulastigi teknolojik kapasitesi bu gibi ¢rneklerden son derece
uzaktir. Bu gibi eserlerde tasvir edilen, insan gibi farkli konularda distnebilen, farkli ko-
nularda 6grenebilen, rasyonel davranan, sebep-sonug iliskileri kuran, farkli konulardaki
metin ve konugmalari anlamlandirabilen ve bu anlamlardan 6grenebilen bir zeka, yazilim
mihendisligi alaninda “yapay genel zeka" olarak adlandirilir. Shevlin, Vold, Crosb, ve Halina
(2019) yapay genel zekayi insanlarin ¢éziimleyebilecedi tim gorevleri ¢cozimleyebilen bir
yapay zeka kavrami olarak ifade etmektedir. Yapay genel zeka konsepti uzun yillardir tarti-
silmakta olsa da, giinimiz teknolojisinin geldigi noktanin ¢cok &tesinde bir kabiliyeti ifade
etmekte ve yakin zamanda hayatimizda olmasi midmkin olmayan bir kabiliyeti ve kapasiteyi
tanimlamaktadir. Bu noktadan uzakta olsa da, yapay zeka teknolojisi son yillarda énemli
6lctde gelismis ve bu gelisme ile beraber ¢cok géze batmadan giindelik hayatimiza girmeyi
basarmistir. Yapay zeka konseptine gunimdizde atfedilen dnemin sebebi, bir insan tara-
findan gerceklestirilen sinirli bir bilissel goérevi makine tarafindan yapilabilir hale getirme
kabiliyetidir. Bu sayede bir insanin belirli bir konudaki karar alma streci, makine tarafindan
otomatik olarak yerine getirilebilir.

Bu konsept “dar yapay zeka" veya “zayif yapay zeka” olarak tanimlanir (IBM, 2019, https://
www.ibm.com/design/ai/basics/ai). Searle, Zayif yapay zekayi, algoritmanin kabiliyetinin
yapmasl gereken isi kopyalamak veya benzerini yapmak ile sinirli olmasi olarak tanimlar
(Akt. Martinez, 2019, s. 1027).
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insan zekasi cok yénlii ve farkli sekillerde diisiinerek, farkli problemleri farkli sekillerde
c6zebilir. Bu farkli dustince sekilleri ve farkli karar alma ihtiyaclar yapay zekanin kendi
icinde farkli tlrleri olmasi ihtiyacina sebep olmustur. Yapay zeka veya makine 6grenimi ile
¢oOzllebilen baslica bilissel problemler arasinda; tahminleme, kiimeleme (benzerleri grup-
lama), sebep-sonuc iliskileri belirleme, anomali tespiti, risk skoru hesaplama, optimizasyon,
similasyon ve otomasyon kabiliyetleri ve bu kabiliyetlerin kombinasyonlari yer almaktadir.

Yapay zeka konsepti, temelde iki yaklasim ile mimkunddr. Bunlardan birincisi, makineye
neler yapacaginin belirtildigi ve makinenin de bu belirtilen komutlari uygulamasi seklin-
dedir. Bu yontem geleneksel yazilim gelistirme sirecini ifade eder, makineye verilen ko-
mutlar (kural setleri) net ve kesindir, makine bu komutlari kendisine verilen her veri seti
Uzerinde uygulayabilir. Bu yontemde makinenin verilen kural setleri ve veri setleri ile, her
seferinde beklenen ve 6ngorilebilir sonuglar elde etmesi saglanir. Aslinda bu yapay zeka
ybéntemi, bir insana, belirli kurallar ile bir is vermeye benzetilebilir. Ornegin bir iretim ban-
dindaki bir robota, “mavi bir kutu gérdiginde kutuyu sag tarafa koy, kirmizi bir kutu gor-
duginde kutuyu sol tarafa koy, farkli renkte bir kutu goriirsen kutunun yerini degistirme”
gibi bir komut verildiginde, yapilacak isin kural seti tanimlanmis olur. Bu komutlari uygula-
yan kisi veya makine, dniine yeni bir veri seti (bu 6rnekte veri seti “yeni kutular” olacaktir)
geldiginde ne yapacagini biliyor olur. Bu kisi veya makinenin 6niine bir mavi, bir yesil ve
bir kirmizi kutu geldiginde, birinci kutuyu saga koyacagini, ikinci kutuya dokunmayacagini,
Gclncl kutuyu ise sola koyacagini soylemis oluruz. Bu geleneksel yazilimi uygulayan bir
makinenin kural bazli bir yapay zeka oldugu soylenebilir; keza insana has bir bilissel streci
kopyalamis demektir.

Son yillarda siklikla adini duydugumuz ve devrimsel olarak nitelenen yapay zeka ise, ikin-
ci tur olan, makine 6grenimine dayali yapay zekadir. Genellikle popdler kiltiurde ‘yapay
zeka' kavrami ‘'makine ¢grenimi’ kavrami ile es anlamli olarak kullanilmaktadir; ancak bu
yaygin bir kavram karmasasidir. Yapay zeka konseptinin aksine, makine ¢grenimi konsep-
tinin tanimlanmasindan herhangi bir zorluk veya belirsizlik yoktur; sadece farkli makine
6grenimi turleri olmasi sebebiyle ilk etapta karmasik goriinen genel tanimlar yapilmasi
gerekmektedir. Tlrlere bagli olarak bir¢ok farkli tanimi yapilsa da, bu tanimlarin temelde
ortak 6zellikler barindirdigi kolayca gérilebilir. ilk olarak 1959 yilinda makine dgrenimi
terimi Arthur Lee Samuel tarafindan kullanilmistir (Samuel, 1959). Makine 6grenimine ilis-
kin siklikla kabul gdéren tanimlardan birisi “Makine 6grenimi deneyimlerden faydalanan
hesaplama ydntemleri ile performansi artirmaya veya tahmin dogrulugunu yikseltmeye
dayali yontemlerdir. Deneyim 6grenenin kullandigi elektronik formatta toplanmis gecmise
yonelik veriyi ifade etmektedir” seklindedir (Mohri vd, 2018, s. 1). Ancak bu tanimlama da,
makine ddrenimi altinda “denetimli makine &drenimi” diye adlandirilan ve en yaygin grup
olan makine 6grenimini adresler.
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Daha genis ve kolay anlasilabilir bir tanim olarak; makine 6grenimi makinelerin bir karar
alma yontemini 6grenmesi ve 6grendigi bu yontemi yeni problemler Gzerinde kullana-
bilmesi olarak ifade edilebilir. Bu tanim “makine” ve “6grenim” kelimelerinin neden kul-
lanildigini da aciklamis olacaktir. Bu slrecte kullanilan yontemler matematik ve istatistik
bilimlerine dayall mantiksal akislardan veya fonksiyonlardan olusmaktadir.

2.1. Makine Ogrenim Tiirleri

Makine 6grenimi algoritmalari calisma prensiplerine gore birkac ana baslikta incelenebi-
lir. Siklikla yeni turlerden ve bu tdrlerin hibritlerinden séz edilse de, kabul géren makine
6grenimi yontemleri denetimli makine 6grenimi, denetimsiz makine 6grenimi ve takviyeli
makine 6grenimidir.

2.1. Denetimli (Supervised) Makine Ogrenimi

Denetimli makine 6grenimi, genellikle makinenin bir tahmin yapmasini istedigimizde kul-
landigimiz yaklasimdir. Makineye farkli kayitlardan olusan bir veri seti (parametreler) ve her
kayit icin sonuclar verilir; bu veri setinden sonuclara gitmesi icin gerekli kural setini maki-
nenin kendisinin olusturmasi istenir. Denetimli 6grenim iki asamalidir, itk asamada makine
gecmis verilere bakarak hangi 6zelliklerin sonucu etkiledigini 6grenirken, ikinci asamada
yeni gelen verileri degerlendirir ve sonuclari tahminler. Bu tirtn ilk asamasinda, makineye
bir veri verilir ve bu verinin her bir satirindaki parametreler icin elde edilen “sonu¢” sdy-
lenir. Ornegdin, bir makineden denetimli makine 8grenimi yaklasimi ile yarinin hava olayini
(gUnesli, bulutlu, yagmurlu, karli) tahmin etmesini istedigimizi varsayalim. Bu durumda ma-
kineye ge¢mis glinlere ait hava olaylarini ve hava olayini belirleyen belirli parametreleri
vermek gerekecektir. Parametreler olarak o giine iliskin hava basinci, bulutlarin yogunlu-
gu, nem, hava sicakligi ve mevsim bilgisi verilerinin saglandigi disinulebilir (Bkz. Gorsel 1).

HAVA BULUT HAVA
TARIH BASINCI YOGUNLUGU SICAKLIGI MEVSIM HAVA OLAYI

1.01.2022 ILKBAHAR BULUT
2.01.2022 45 5 70 ) ILKBAHAR YAGMUR
3.01.2022 30 3 40 14 ILKBAHAR YAGMUR
4.01.2022 40 1 20 11 ILKBAHAR BULUT
5.01.2022 25 4 80 7 ILKBAHAR 7??

Gérsel 1. Hava Durumu Tahminlemesi icin Ornek Bir Veri Seti Kesiti (Kisisel Arsiv).

Bu verilere bakarak o glntn hava olayini tahmin edebilmesi icin makineye, bu tahmini
nasil yapacagini 6gretmek gerekecektir. Bu 6grenmeyi saglamak icin makineye nasil ya-
pacagini anlatan kurallari degil, ge¢cmis glnlere ait hava olaylarini ve yine bu glnlere ait
6nemli oldugunu disinerek belirledigimiz parametrelerin verilmesi gerekir. Bu veriye “6g-
renme verisi” denir. Makine ge¢cmiste bu énemli parametreler ile, sonu¢ arasindaki iliskiye
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en yakin matematiksel modeli olusturur ve bdylece énemli parametrelerden olusan veriye
bakarak, sonuca nasil ulasacagini 6grenmis olur. Bu sekilde denetimli makine 6grenimi
yonteminin ilk asamasi tamamlanmis olur. ikinci asama ise artik makinenin 8grendigini
uygulayacagi asamadir. Hava olayr tahminleme &rnegi ele alindiginda, makine ge¢cmis hava
durumu verisi Gzerinde kurdugu matematiksel modeli, yeni bir tarih icin kendisine verilen
6nemli parametreler ile hesaplayacak ve o gln icin gecerli hava olayr sonucunu tahmin
edecektir.

2.2. Denetimsiz (Unsupervised) Makine Ogrenimi

Denetimsiz makine 6grenimi, parametrelerin sonucunda cikan bir sonug¢ kolonu olmayan
veriler i¢in uygundur. Bir veri setini otonom olarak inceleyen ve sonrasinda verideki ka-
yitlari ortak 6zelliklerine gdre kendi arasinda gruplara ayiran algoritmalardir. Bu sayede
6rnekler kendi aralarinda gruplara ayrilabilir; érnedin bir msteri listesinden otomatik ola-
rak musteri segmentleri olusturulmasi veya giniimuiz telefonlarinda standart hale gelmis
olan fotograflardaki kisileri (veya hayvanlari) belirleme ve ayni kisiye (veya hayvana) ait
fotograflari gruplama gibi &zellikler bu algoritmalar ile olusturulmaktadir (Bkz. Gorsel 2).
Denetimsiz makine 6grenimi algoritmalari veri seti icerisindeki ortak dzellikleri ve anomali
olarak ifade edilebilecek u¢ degerleri belirleyecektir.

ARXOEEPO - © % @90 12:34

& Roxy

= | ;¥ Only them \ .‘j +

Roxy

241 photos

Share as album

Gérsel 2. Google Photos Uygulamasinin insan ve Hayvanlar icin Otomatik Siniflama Kabiliyeti ile Bir
Képek icin Yapilmis Otomatik Siniflama Ornedi (Kisisel Arsiv).
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2.3. Takviyeli (Reinforcement) Makine 6§renimi

Takviyeli makine 6grenimi yontemi makinenin optimum kararlar alabilmesini saglayan al-
goritmalardir. Makine karar verilmek istenen konuda rastgele kararlar alarak, sonuclarini
kiyaslamaya baslar; her kararin sonucunda olumlu bir sonug elde edilirse bir 6dil, olumsuz
bir sonu¢ elde edilirse bir ceza puani olusur. Bu puanlara bakan makine, kararlarin sayisi
arttik¢a, optimum sonuglari elde edebilmek icin nelere dikkat etmesi gerektigini 6grenir.

3. Yapay Zekanin Tasarim Uygulamada Yeri

Ambrose ve Harris tasarim strecini “tanimlama, arastirma, fikir bulma, ilkérnek olusturma,
secme, uygulama ve 6grenme” olarak yedi basamakta nitelendirmistir (2013, s. 11). Yapay
zekanin tasarim alaninda kullanim sekilleri incelenirken, tasarim sirecinin hangi basama-
ginin g6z énilne alinacagina dikkat edilmelidir. Bu ¢calisma kapsaminda tasarim prototiple-
rinin olusturulmasi ve uygulanmasi basamaklarinda yapay zeka algoritmalariin kullanimi
incelenmistir. Bu ¢ercevede yapay zeka uygulamalarinin t¢ temel yaklasim ile tasarimciyi
destekledigi sdylenebilmektedir. Bunlardan birincisi algoritmalarin otonom tasarimlar yap-
masi, ikincisi algoritmalar tarafindan tasarimciya gorsel tasarim 6geleri konusunda éneriler
sunulmasi ve digeri algoritmalarin tasarimciya tekrar eden isleri otomatize etme imkani
saglamasidir.

3.1. Otonom Tasarimlar Yapan Algoritmalar

Otonom tasarimlarin makine 6grenimi ile olusturulmasi durumunda, bir tasarimcinin yerini
alacak makine 6grenimi algoritmalarindan bahsedilmektedir. Hatta Wu yapay zeka uygula-
malarinin gorsel tasarim alaninda uygulamali érneklerinin olusmasinin goérsel iletisim tasa-
rimi alaninda calisan insanlar icin bir tehdit olusturdugunu iddia etmistir (Wu, 2020, s. 2).

Tasarim slrecinde, tasarimci Urlnlerinin hem fonksiyonel kabiliyetlerini géz éninde bu-
lundurmali, hem de 6zgiin, estetik &geler ile tasarimini benzerlerinden ayristirmalidir.
Bunu basarmak icin tasarimci hem Grintn nasil daha fonksiyonel olacagl konusunda bil-
giye sahip olmali, hem de yaratici distince ve tasarim ¢geleri ile, 6zgln ve estetik bir cikti
olusturabilmelidir. Tasarim egitimi boyunca bir tasarimci bu iki konuda kendisini gelistir-
meyi 6grenir. Tasarim egitimi, giinlik 6gelerin estetik ve kullanislilik agisindan incelenmesi
yoluyla gelistirilir (Zande, 2010, s. 249). Eger bir makine 6grenimi algoritmasindan benzer
sekilde fonksiyonel ve yaratici gériinen ciktilar elde etmek isteniyorsa, benzer bir egitim
makinelerin 6grenmesi icin de uygulanmalidir. Makinelerin 6grenim kabiliyeti insanlarin
aksine tek yonli ve matematiksel yontemlere dayanan yaklasimlar oldugu igin, makineye
ne 6grenecedi ve hangi veri seti ile 6grenecedi net bir sekilde sdylenmelidir. Bu noktada
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en yaygin yaklasim denetimli 6grenim yontemleri olacaktir. Bu yaklasimda, bir insan tara-
findan makineye bir veri seti verilecektir. Veri seti icerisindeki tasarim 6gelerini inceleyen
makine, bu tasarimlardaki ortak yanlari belirleyecek ve bu belirledigi 6zelliklere gore yeni
tasarimlar olusturabilecektir. Bu kadar Ust seviyede anlatildiginda kolay gibi goriinen bu
streg, veri Uzerinde uzun sureler calisarak dogru bir 6grenme seti olusturmak icin hangi
parametrelerin kullanilmasi gerektigini belirlemeyi, bu parametrelerin birbirleri ile olan
iliskileri degerlendirmeyi, gerekiyorsa belirli parametreleri diizenlemeyi ve daha bir¢ok
teknik uygulamayi gerektirecektir. Denetimli makine 6grenimi yaklasiminda égrenim ve-
risinin ne kadar iyi oldugu, bir insan tarafindan ne kadar iyi dizenlendigi ile iliskilidir. Bu
veri ne kadar iyi durumda olursa, makine 6grenimi algoritmalari da o kadar iyi sonuglar
verecektir. Tabii ki bu yontemin cok onemli bir kisitliigi vardir, makinenin yaraticiigi 6g-
renme verisinde gérdigu 6rneklerdeki parametreler ve sonuglari ile sinirlidir. Ornegin bir
tasarimdaki ¢izgi ve nokta desenlerinin nasil kullanildigr parametreleri ile tasarimlari in-
celeyen algoritma, noktalari ve cizgileri kullanarak ¢ok farkli kombinasyonlarda tasarimlar
onerebilir. Bu 6nermeler bir insanin deneyebilecedinden cok daha fazla sayida olabilir.
Ancak makine &drenimi algoritmasinin bir tasarim &gesini daha énce gérmeden ilk defa
kendisinin deneyebilmesi mimkin olmayacaktir. Bu durum, ge¢cmiste basarili olan tasa-
rimlarin icinden dogru parametrelerin secilmesi ile benzer, basarili tasarimlar olusturulma-
sint mumkun kilacak; ancak tam anlamiyla yaratici strecin gelismesine izin vermeyecektir;
keza nihai Urlinlerde sasirtict 6geler bulunmasi mimkin olmayacaktir. Bu durumu bertaraf
etmek icin algoritma icerisinde rassal parametreler eklenmesi mimkindir ancak yine de
bu durumun yaraticilik streci ile kiyaslanmasi mimkin olmaz. Jennings'de (2010, s. 499)
ayni sekilde yapay zekanin otonom yaraticiligi ancak mevcut eserler {zerinde varyasyonlar
yaratmak yéninde olusabilecegini sdylemektedir.

Tamamen otomatik olarak tasarimlar olusturmak noktasinda, denetimli 6grenim yontemle-
ri tek alternatif degildir. Ozellikle 6zgiinliik ve estetik kavramlarina daha fazla odaklanmak
icin gelistirilmis algoritmalar da vardir. Daha 6nce Uretilmemis Urlnleri kopyalamadan,
yeni icerikler Greten makine 6grenimi yaklasimlarindan bahsederken, Generative Adversa-
rial Network (GAN) veya Tiirkce adi ile Cekismeli Uretici Aglar ydntemi siklikla tartisitmak-
tadir. Bu gruba giren algoritmalar, bir 6grenme verisi lzerinde ¢alisarak, bu veri icindeki
desenleri 6grenir, ardindan 6grenilen veri seti ile ortak istatistiki 6zellikler gdsteren yeni
bir veri seti olusturabilir. Ornedin bir miktar insan portre fotografini egitim verisi olarak
alan bir GAN algoritmasi, gercekte var olmayan yeni insan ytzi érnekleri olusturabilir. Bu
yeni olusturulmus insan ylzleri tamamen makine tarafindan olusturulmus, gercek kisilere
ait olmayan fotograflar olsa da, insan go6zlyle bakildiginda bu fotograflarin gergek insanla-
ra ait olmadigini ayirt edebilmek mumkin olmayacaktir (Bkz. Gorsel 3).
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Gorsel 3. GAN Algoritmalari ile Uretilmis, Gercekten Var Olmayan, Tamamen Yapay Zeka ile Uretil-
mis insan Portreleri. Erisim: 08.01.2022. https://bit.ly/3CgAxKB

Benzer calismalar farkli sekillerde de yapilabilir. Ornegin bir GAN algoritmasinin yasli insan
portreleri ile egitilmesi sonrasinda, geng bir insan portresinden yasliliginda nasil gérine-
cegdine dair 6zgin bir fotograf elde etmek bdyle bir drnek olabilir (Bkz. Gorsel 4).

Gorsel 4. Web Sitesi Uzerinde Orneklenen, Yapay Zeka Algoritmalari ile Yaslandirlmis Gercek Kisile-
re Ait Portreler. Erisim: 12.01.2022. https://bit.ly/3MsJEfO
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Yine portreler Gzerinden farkli bir 6rnek ise, kedi ylzleri ile egitilmis bir modelin bir insan
portresini, kisiye has 6zelliklerini kaybetmeden bir kedi portresine veya karakterine do-
nistirmesi olabilir. Portreler Gzerindeki bu ¢rnekler daha farkli tasarim elementleri veya
irtinleri Gzerinde de uygulanabilir. Ornedin bir GAN algoritmasi farkli icecek markalarinin
logolarini inceleyerek, sifirdan yeni bir icecek markasi logosu Uretebilir. Bu gibi 6érneklerde
kullanicidan birkag parametre girmesi (6rnegdin isim, sektor, renk secimi vb.) istenerek, bu
parametrelere gore bir logo olusturmasi mimkin olabilir (Bkz. Gorsel 5).

¢ L‘ L“?Uﬂ -
. ‘f‘?ﬁ
LSty é HB J A /baskin] baSkin baskin
BASKIN
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@ sk sasn o -

Gorsel 5. “Baskin” Kelimesi icin Farkli Web Sitelerinde Uretilen Yapay Zeka Destekli Oldudu iddia
Edilen Restoran Logosu Ornekleri. Erisim: 23.12.2021. https://bit.ly/3tBKxtl, https://bit.ly/34j9rG7,
https://bit.ly/3IT1yWP
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internette kolaylikla bulunabilen ve yapay zeka temelli bir algoritma kullandigini iddia
eden logo yaratma web sitelerinin bu kabiliyeti gercekten sunup sunmadigi konusunda
net bir ¢ikarimda bulunmak mimkin dedildir; ancak makine 6grenimi algoritmalari kul-
laniliyorsa bile makine dgreniminin gdrsel figir ve lekelerin olusturulmasinda degil, mev-
cut gorsel tasarimlar tzerinde farkli kombinasyonlar tGretmek icin kullanildigini séylemek
gorsel tasarimlarin tekrar eden 6gelerine bakilarak mimkindr. Logolarin gorsel 6geler
olarak tasarlanmasi konusunda giincel calismalar incelendiginde, heniiz yeterince gelis-
mis sonuclar elde edilmedigi gorilmektedir. Mino ve Spanakis'in arastirmasinda, GAN al-
goritmalart ile Uretilen 750'den fazla logoda, algoritmalarin buyik oranda kare ve yuvarlak
figurleri kullanan benzer ¢iktilar Urettigi gozlemlenmistir (2018, s. 4).

Bunun gibi 6rneklerin ¢cogaltilmasi mimkindir. GAN algoritmalarini diger yontemlerden
ayiran en 6énemli unsur, algoritmanin bir yandan yeni icerikler Uretirken, bir yandan surek-
li olarak kendi Urettigi iceriklerin gercek iceriklerden ne kadar ayristirilabildigini kontrol
eden bir geri besleme yapisina sahip olmasidir. Bu sayede algoritma sirekli olarak kendi
ciktilarinin goz ile ayrilabilir unsurlar barindirip barindirmadigini bulmaya calisir. Bu tir un-
surlar buldugunda, bu unsurlari dizeltir ve daha az yapay gérinmesini saglar. Aslinda GAN
yaklasimindaki ¢rneklerin tamaminda ortak bir amac vardir; makine 6grenimi ile tamamen
yapay olan ancak yapay oldugu anlasilmayan icerikler Gretmek. Bu ¢ercevede Uretilen
eserlerin performansini 6lgcmek icin kullanilan kriter, Uretilen eserlerin dogal (veya insan
yapimi) olmast ile, makine Uretimi olmasi arasindaki farkin anlasitlmamasidir.
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Calisma sekli acisinda GAN algoritmalari incelenirse, GAN algoritmalarinda 2 alt algoritma
calisir, birincisi bir sanat eserini taklitlerini Greten sahtekar bir ressam olarak distnulirse,
ikinci algoritma ise sanat eserlerinin orjinal olup olmadigini anlamaya ¢alisan bir sanat
eseri uzmani gibidir (Creswell vd., 2017, s. 1). Birinci algoritma ikinci algoritmayi kandir-
maya c¢alisir ve her denemede daha iyi ¢ciktilar Gretmeye baslar. Bu siirecte algoritmalarin
tekrar calisma sayisi arttikca, giderek daha gercekgi ciktilar tretilmeye baslanacaktir.

Bu konudaki ginimuzin en ¢arpici érneklerinden bazilari, OpenAl arastirma laboratuvar-
larinin gelistirdigi DALL-E'nin ¢iktilaridir. OpenAl, yapay zeka uygulamalarinda metin ana-
litigi ve metin isleme konusunda dinyanin en 6nde gelen arastirma érneklerini sunmanin
yaninda, bircok farkli yapay zeka uygulamasini sasirtici sekillerde sunan &rnekler ile 6ne
cikmaktadir. DALL-E algoritmasli metinsel bir tanim yapildiginda, néral sinir aglari teknolo-
jisi ile bu tanima iliskin gorseller olusturmaktadir (Bkz. Gorsel 6).
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<

Gorsel 6. DALL-E Algoritmasina “Masa Uzerinde Bir Miktar Cam/Gozlik" ve “Avakado Seklinde Bir
Koltuk” ifadeleri Verildiginde Olusturdugu Gérseller. Erisim: 01.02.2022. https://bit.ly/3CiPtYp

Yapay Zeka alaninda calisan arastirma kurumlari arasinda OpenAl, FAIR (Facebook), De-
epMind, NVidia, I1BM, Tenserflow (Google), Apple, Adobe ve Microsoft gibi bircok &nci
teknoloji firmasi bulunmaktadir.

3.2. Tasarimciya Tekrar Eden isler Konusunda Destek Olan Algoritmalar

Bu tur algoritmalar ¢ok uzun yillardir hem dijital tasarim uygulamalarinda, hem de diji-
tal ofis uygulamalarinda yaygin bir bicimde kullanilmaktadir. Ozellikle Makro, Script veya
Action adiyla uygulamalarda karsimiza ¢ikan bu &zellik, bir insanin belirli bir isi makineye
tariflemesi ve bu tarifin makine tarafindan tanimlamaya uygun olarak uygulanmasi anla-
mina gelmektedir. Bu tir uygulamalar iki farkli ydntem ile olusturulabilmektedir. Birincisi
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uzun yillardir kullanilan tasarimcinin bir dizenlemeyi yaparken veya yaptiktan sonra, olus-
turdugu aksiyonlari sistemde kayit altina almasi ve bu kaydi sonraki ¢rneklerde makinenin
otomatik olarak uygulamasidir; bu yaklasimda makine herhangi bir karar almaz ve kullanici
tarafindan verilen talimatlari arka arkaya calistirir. Uzun zamandir kullanilan bu yontemde
tasarimci belirli bir faaliyeti bizzat yerine getirir. Ornegdin bir fotografin renk ayarlarinin di-
zenlenmesi, beyaz dengesinin degistirilmesi, fotograf boyutunun belirli bir boyuta getiril-
mesi, sonrasinda belirli bir dosya dizinine kaydetmesi isini tasarimci bir kez kendisi yaparak
kaydedebilir ve sonrasinda bunu farkli fotograflara uygulamasini sistemden isteyebilir (Bkz.
Gorsel 7).

Adobe Photoshop 2022
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Gorsel 7. Photoshop Uzerinde Yapilan Diizenlemelerin, “Action” Olarak Kaydedilmesi (Kisisel Arsiv).

Boyle bir aktivitenin en dnemli katkisi sUphesiz ki arka arkaya tekrar eden bir ise harcana-
cak zamandan 6nemli 6l¢lde kazang saglamasidir. Ancak bu tir otomasyonlarda herhangi
bir karar verme kabiliyeti olmadigi icin sadece ayni grupta veya benzer dzelliklerde olan
fotograflar icin tekrarlanabilir oldugundan, son derece kisitli bir kullanim alani sunacaktir.
Bu yaklasimda herhangi bir karar olusturulmadigi g6z 6nine alindiginda, yaygin kullanilan
anlami ile yapay zeka uygulamasi olarak dustnilmesi dogru olmayacaktir.

Tekrar eden isler konusunda destek olan algoritmalarin ikinci tiri ise, birinci tlre gore en
onemli farki uygulamalari belirli kararlari g6z 6nine alarak yapmasidir. Makineye belirli go-
revlerin tanimlanmasi ve bu gdrevlerin uygulanmasi sirasinda tasarimcinin ¢ok kez tekrar
eden basit kararlari makineye birakmasi mimkindir. Ornegin ayni fotograf érnegi tizerin-
de dislnulirse, tasarimcl fotografin genel parlaklik (brightness) degerini degistirmeden,
belirli bir alt-esik degerden dislk bolgelerin parlakligl yikseltmeyi, belirli bir Ust-esik de-
gerinden ylksek bolgelerin parlakligini ise distrmeyi tercih edebilir. Bu durumda makine
s6z konusu gorseldeki her bir pikseli tek tek tarayacak ve bu piksellerde beyaza ¢ok yakin
(asin aydinlik, higlight) ve siyaha cok yakin (asiri karanlik, shadow) degeri tasiyan pikselleri
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belirleyecek ve sadece bu pikseller tzerinde diizenlemeleri yapacaktir. Bu ¢zellik saye-
sinde 6rnegin photoshop uygulamasi tzerindeki “highlights” ve “shadows” ayarlari ile di-
zenlemeleri yapildiginda, algoritmalar her bir pikseli kontrol ederek sadece ilgili pikseller
Uzerinde giincellemeler yapacaktir (Bkz. Gorsel 8).

Adobe Photoshop 2022
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Gorsel 8. Photoshop Uzerinde “Shadows” Ve “Highlight” Diizenlemeleri (Kisisel Arsiv).

Benzer sekilde fotograflari renkli ya da siyah-beyaz olarak ayirmak, dikey/yatay kadrajli
fotograflari ayirmak, sadece icinde kirmizi renk olan fotograflarda belirli bir dizenlemeyi
yapmak gibi gérevleri tanimlamak ve bu gdérevlerin hangilerinin ne durumda uygulanacagi
kararini alabilmesi icin talimatlar olusturmak mdmkin olacaktir. Bu noktada 6nemli olan,
tasarimcinin her kararin nasil alinacagina dair detayli talimatlar olusturmasidir. Tekrar
eden islerin otomatize edilmesi icin araytzler sunan bu 6rneklerde bir makine 6grenmesi
teknikleri kullanilmadan, insanin yaptigi is otomatize edilmektedir.

Su ana kadar verilen érnekler insan eforunun makineye devredilerek otomatize edilmesi
ve basit kararlarin makine tarafindan alinmasi gibi kabiliyetleri icermektedir; ancak makine
6grenimi kabiliyetleri barindirmazlar. Oysa tekrar eden islerin otomatize edilmesi konu-
sunda makine 8grenimi iceren uygulamalar da giiniimiizde mimkindiir. Ornegdin Applein
2019'da belirli cihazlari i¢in sundugu ve az i1sikli ortamda daha iyi fotograf cekmeyi sag-
layan Deep Fusion algoritmasi sayesinde, bir kullanici her fotograf ¢cekmek istediginde,
iphone dort adet kisa pozlanmis (yiksek enstantane hizli) fotograf ¢ekerek anin dondu-
ruldugu fotograflar elde ederken, sonrasinda daha uzun pozlanmis (ylksek enstantane
hizli) bir fotograf ¢ekerek detaylari almakta ve sonrasinda bu fotograflarin birlesiminden
yeni bir gorsel elde etmektedir. Ardindan kisa pozlanmis fotograflardan en ylksek detaya
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sahip olani secip, bu fotografi yeni olusturulan gorsel ile birlestirmekte ve sonrasinda da
dort farkli noral sinir agi algoritmasi (ylksek karmasikliktaki makine 6grenimi algoritmalari)
calistirarak goruntudeki gurdlttlerin elenmesi, gokyuzd, cilt, duvarlar, sa¢ ve kumaslar gibi
farkli dokulara 6zel gelistirilmis detay artirici (sharpening, detailing) islemleri uygulayarak
gorintlye son halini vermektedir (Patel ve Faulkner, 2019).

Gorsel 9. Apple'in 2019 Cupertino’daki Etkinliginde Deep Fusion’i Tanitimi.
Erisim: 27.02.2022. https:// bit.ly/31UOxw8

3.3. Gorsel Tasarimin Uygulanmasinda Destek Sunan Algoritmalar

Ozellikle son yillarda tasarim ve ofis uygulamalarinda siklikla gdrmeye basladigimiz bir uy-
gulama tri de tasarim dgeleri konusunda dneriler veren veya destekleyici kabiliyetler su-
nan yapay zeka uygulamalaridir. Bu uygulamalar farkli seviyelerde gelismislik gosterebilir,
kural bazli olarak ¢alisan algoritmalar olabilecedi gibi, makine 6grenimine dayall segcimler
de sunabilir. Bu uygulamayi iyi anlatan bir 8rnek, renk paleti secimidir. Ornegin renk paleti
secimi, tek bir renkte (hue) farkli tonlarin kullanimi ile monokrom (monochrome) olarak
yapilabilir veya benzesen renkler (@analogous colors) yaklasimi ile renk cemberinde birbiri-
ne komsu ¢ renk secilip, farkli ton ve parlaklik degerleri kullanilarak eslestirme yapilabilir.

Her iki yontemi de bir kural seti olarak tanimlamak mumkinddr. Boyle bir kural seti ile,
makineye verilecek bir veya iki rengi kullanarak bir renk kartelasi olusturmasi istenebilir
ve makine bu gorevi otomatik olarak yerine getirebilir. Béyle bir uygulamanin kullanisliligi
tartismasiz olmakla beraber, makine 6grenimine ihtiyac duyulmamaktadir. Burada gozden
kacmamasi gereken bir detay, bu stirecte makinenin kendisine verilen kurallari her seferin-
de ayni sekilde uygulayacak olmasidir, 6rnegin belirli bir RGB kodu verilerek bu renge en
uygun 100 6rnek kartelayl olusturmasi istenen makine, aynt RGB kodunun her verilisinde
ayni 100 renk kartelasini olusturacaktir. Ayni kabiliyet cok daha karmasik bir yéntem kul-
lanarak makine 6grenimi ile de olusturulabilir. Makine 6grenimi ile makinenin kural setleri
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kullanmadan renk secimi yapmasi mimkuindir; bunun icin makineye daha 6nce olustu-
rulmus ve begenilmis renk kartelalarindan 6rnekler verilir; hatta farkli makine 6grenimi
algoritmalarinda begenilmeyen 6rnekler de verilerek bunlarin begenilmedigi de makineye
6gretilebilir. Bu uygulamaya iyi bir 6rnek, GAN algoritmalari kullanan colormind.io web
sitesidir. Burada bulunan GAN modelleri, Adobe Color ve Dribble sitelerindeki renk kom-
binasyonlarini 6grenme verisi olarak kullanarak edgitilmis ve sonrasinda renk paletinden
bir veya birkac renk cikarilarak, algoritma tarafindan tekrar tamamlanmasi ile yeni paletler
olusturulmustur. Sonug olarak olusan yeni paletler, eskileri ile birebir ayni olmadigi gibi,
genel estetik bedeni agisindan son derece tatmin edici sonuclar saglamistir (Colormind,
http://colormind.io/blog/).

Generated Ground truth

Gorsel 10. Sirasiyla GAN Algoritmalarindaki; Yarim Paletler, Olusturulan Paletler ve Orjinal Paletin
Adobe/Dribble Uzerindeki Hali. Erisim: 07.02.2022. bit.ly/3IMmCOL

Bu 6rnegi biraz daha ileri goturirsek, makine belirli bir tasarimcinin begendigi renk kar-
telalarini inceleyerek, hangi renk ¢zelliklerinin birbirleri ile kombinasyonunu begendigine
gore kisisel ¢ikarimlar yapabilir. Bu slrecte takviyeli makine 6grenimi yaklagimi ile maki-
nenin Urettigi her cikti, tasarimci tarafindan olumlu veya olumsuz olarak puanlanabilir ve
makineden bu olumlu/olumsuz puani dikkate alarak tekrar bir kartela Uretmesi istenebilir.
Bu yaklasim ile ¢alisan bir makine 6grenimi algoritmasi her gecen giin kendisini gelistiren/
kullanan tasarimcinin tercihlerine gore 6zellesecek ve (teorik olarak) tasarimcinin bireysel
bedenisine daha uygun kartelalar sunmaya baslayacaktir. Bu sayede makine 6grenimli bir
algoritmanin ayni RGB koduna uygun renk kartelasini ararken her seferinde daha farkli
sonuclar vermesi mumkuindur.

Renkler Uzerine bir baska calismada ise, makineye verilen bir gorsel Gzerinden makine-
nin bir kartela olusturmasi istenebilir. Gorsellerdeki guc¢li renkleri belirlemek icin, renk
sayisini sinirlayan ve gordnimu etkileyen belirli fiziksel 6zellikleri gésteren goérintd ¢o6-
zUndrlaga, renk derinligi, guraltd (bozulma) miktari, komsu piksellerin etkisi gibi 6zellikler
kullanilir (Weingerl vd., 2020, s. 1).
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Gorsel 11. Adobe Color Uygulamasi ile Resimden Otomatik Olarak Secilmis Renk Kartelasi Ornekle-
ri. Erisim: 21.01.2022. https://adobe.ly/3twlng5

Gorsel iletisim tasarimcisina yardimci olan uygulamalara bir baska drnek, tasarimcinin uy-
gulama stirecinde mesakkatli bir is olan arka planin silinmesi isinin yapay zeka ile otoma-
tize edilmesidir. Burada zorlugun sebebi olan ve yapay zeka ile yapilan temel faaliyet, 6n
plandaki objenin sinirlarinin tam olarak algilanabilmesidir. insan g6zl ve becerisi ile bile
kolay olmayan bu islem; renk, kontrast, 1tk dagilimi, gélgelenme, netlik gibi bircok faktor
g6z 6nlne alinsa dahi, bu islemi kurallar ile tanimlamak neredeyse imkansizdir.

Gorsel 12. Adobe ve Remove.bg Web Sitesinden Bir Arkaplan Silme Ornegi. Erisim: 19.11.2021.
https://adobe.ly/3KjPI8l ve https://bit.ly/35Tko1A

Bir baska yardimci teknoloji 6rnegi ise, Adobe’'nin fotograflardaki manipilasyonlari yapay
zeka ile otomatik olarak tespit ettigi algoritmalardir. Bu sayede manipilasyonlarin nerede
ve naslil yapildigi belirlenebildigi gibi, bu manipilasyonlardan énce orjinal fotografin nasil
goriindiglne yonelik bir tahmini gorsel de olusturabilmektedir (Bkz. Gorsel 13).

Gorsel 13. Adobe'nin Adli Gérsellestirme Uygulamasi Ornedi ile Fotogdraflardaki Manipiilasyonlari
Tespitini Gésteren Ornek. Erigim: 09.12.2021. https://adobe.ly/3hKc2vS
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Bir baska yardimci yapay zeka 6rneginde ise, bir biri ile uyumlu farkli yazi tiplerinin ayni
tasarimda kombine edilebilmesi icin otomatik olarak secilmesini saglayan algoritmalar
gorilebilir. Fontjoy.com sitesinde sunulan 6rneklerde oldugu gibi, binlerce farkli yazi tipi
et kalinligi (thin, regular, medium, bold vb.), acisi (italic, oblique vb.), genisligi (condensed,
wide vb.), serifli olup olmamasi gibi bircok farkli parametre g6z 6nine alinarak incelen-
mekte ve bu inceleme sonucunda, daha dnce verilen renk paleti 6rnedinde oldugu gibi
birbirine uyumlu gruplar olusturulabilmesini mimkin kilmaktadir. Boyle bir ¢alismayi on
farkli parametreye sahip bin farkli yazi tipi icin yapmak, bir insanin zihinsel kapasitesini
asacad gibi, kurallar ile tanimlayarak kodlamak icin de son derece buylk bir efor gerekti-
recektir; ancak makine 6grenimi ile uygulanmasi ¢ok daha kolay olacaktir.

Gorsel 14. Fontjoy.Com Sitesinde Farkli Yazi Tiplerinin 3 Farkli Parametreye Gére Bir Uzayda Gor-
sellestirilme Ornedi. Erisim: 29.11.2021. https://bit.ly/350kE1H

Sonucg

Yapay zeka kavrami gerek popdler kiltlrdeki yeri, gerekse makine 6grenimi ile siklikla
karistirilmasi sebebiyle bircok kez yanlis anlamda kullanilmaktadir. Bu semantik kullanim
hatalarinin yani sira, yapay zekanin populer bir terim olmasi sebebiyle populariteden fay-
dalanmaya yonelik bilincli yanlis kullanimlar da gorilmektedir. Yapay zeka uygulamalariin
calisma mantigina ve c¢iktilarina asina olmayan kimi gorsel iletisim tasarimcilar tarafin-
dan ise, yapay zeka bir tehdit olarak algilanabilmekte; ancak su ana kadar yapay zeka
uygulamalarinin, teknolojiyi takip eden ve yeni tasarim uygulamalarina acik tasarimcilara
farkll firsatlar sundugu gorilmektedir. Bunun yaninda tasarimcilar yaygin kullanilan ta-
sarim araclarmin icerisinde gémull olarak sunulan bir¢cok yapay zeka kabiliyetini de fark
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etmeden kullanmaktadir. Yapay zeka uygulamalarinin tasarimciya geleneksel araclarla ya-
pilmasi zaman ve efor alan bircok uygulamayi kolayca yapmayl mimkin kilmasi sebebiyle,
daha 6nce dustnulemeyen bircok yeni uygulama mumkin hale gelmektedir. Yapay zeka
uygulamalari otonom tasarimlar olusturmak konusunda son derece sinirli sonuglar su-
narken, tasarimclyl destekleyen kabiliyetler séz konusu oldugunda, mevcut uygulamalar
gelecekte de tasarimcinin elinde bircok yeni ara¢ olacagini géstermektedir. Tasarimciya
zaman kazandirmak, manuel eforlari azaltmak, araclara yonelik beceri gereksinimini azalt-
mak ve daha énce mimkin olmayan yeni ara¢ ve ydntemler gelistirme, milyonlarca farkli
alternatifi kiyaslayabilmek gibi bircok avantaj sunmaktadir. Ancak tim bunlarin yaninda
yapay zeka algoritmalarinin yaraticilik ve 6zglnlik iceren c¢iktilar gelistirmesini beklemeye
yonelik uygulamalar son derece sinirlidir. Bu tir 6rnekler giderek artsa da, insan zekasinin
yerini alabilecek ¢rnekler olmaktan son derece uzaktadir.
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